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组合配置的多模型方法 
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摘要： 

多维视角下的行业轮动方法：多策略是如今量化策略的主流方法。同时采

用多个维度的策略，可以实现更好的策略绩效。本文尝试构建“三个维度

x 一套策略”的行业轮动综合解决方案。 

基于单因子打分的轮动策略：单因子方法通过预先确定的因子方向对行业

进行评分，再选取分 靠前的行业建立组合 。策略在 2019  以来相对 

证 800 的 化 超额约 18%，今 以来 取得了 15% 的绝对收益。 

基于多因子回归的轮动策略：多因子方法通过回归模型，寻找当 收益率

和上一 因子值之间的 线性关系并外推，呈现“低波动、低回撤，收益稳

健”的特点，2019  以来 最大回撤仅 12.7%，今 以来 跑赢基准  。  

基于 LTR 排序学习的轮动策略：基于机器学习 的树模型，对行业进行截

面排名预测是排序学习策略的操作思路。排序策略最近三  息比率达

2.35，月相对胜率在 74%附近，可以作为相对收益方案的参考。 

组合策略：立体行业配置解决方案。将单因子打分、多因子回归、LTR 排

序学习三种方法结合起来，最终构建基于  一级行业  的“三维一体”

行业轮动策略。2019  以来，组合策略 化收益达 24%，相对于 证 800

平均超额约 19%，最近三  息比率 2.84，是兼具绝对收益和相对收益能

力的合成方法。 

 

风险提示：量化模型/方法/参 失效、聚合 据带来的 息损失、 排序算

法无法替代择时等。本文 所有模型 应用仅为回溯举例。 

  

 

本文通过引入单因子打分、多因子回归、LTR 排序学习三种方法，构

建了基于  一级行业  的“三维一体” 多模型行业轮动策略。回

测结果提示，多模型方法可以有效避免单一策略或参 阶段性失效的

风险，能够实现更佳绩效。2019  以来， 组合策略 化超额 达 19%左

右，最近 3   息比 率 2.84，兼具绝对收益和相对收益能力。 

报告要点 
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一、 多维视角下的行业轮动方法 

（一） 量化行业轮动的组合解决方案 

在《行业轮动专题系列》 ，本系列讨论了多因子回归和 LTR 排序学习在行

业轮动 的运用 。多因子方法通过引入经典线性模型，使用量价因子对下一 

行业预 收益率进行预测， 可以直接或使用优化器得到超额显著的行业轮动方

法，同时在市场出现极端情况时可以发出降仓 号，兼具主动配置和被动择时

的特点，是偏绝对收益的行业轮动方法；LTR 排序学习引入了 Lisewise 方法 的

LambdaRank 算法，每 预测下一 行业排名，并配置排名靠前的行业组合 ，策

略  和市场  相似程度较高 ，是偏相对收益的行业轮动方法。一个简单而

直接的想法是，既然方法各有千秋，何不同时使用这些方案，构建一个多模型

轮动策略？ 

多策略是如今量化策略的主流方法。对于一个标的，一类资产或是一个产

 ， 同时采用多个维度的策略，有利于避免单一策略或参 阶段性失效的风险，

可以实现更好的策略绩效。对于量化方法下的行业轮动而言，这里本文同时引

入三种策略方案，分别是单因子打分、多因子回归和机器学习识别（排序学习），

构建“三个维度 x 一套策略”的综合解决方案。 

图表 1： 行业轮动的多维解决方案 

 

资料来源：    研究所  

 

（二） 因子库 

本文将讨论单因子打分、多因子回归和排序学习的组合策略在行业轮动 

的应用，所采用的因子库完全基于《行业轮动专题系列》之前所有的系列专题。
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从本系列的第一篇专题开始，基于行业  量价 息的因子库被建立起来，并

得到了不断扩展和补充。在《多因子选 专题系列一：基于 证 1000 的多频共

振选 策略》 ，预 收益代理是全新引入的一个因子，该因子隐含了对市场

 息公开程度的推测，以及这种推测对未来超额收益的 导意义。  

本文在现有因子库的基础上补充了一个全新的因子：协峰度。协峰度和协

偏度是传统偏度和峰度的姊妹因子，描述了行业  相对于基准  的偏态和

峰态，可以被分别视为非对称性风险和极端事件风险的一种表征。同样的，在

Ranaldo and Favre (2005) 的定义 ， 协峰度为正，如果向投资组合 添加这种资

产，最终投资组合的峰度也将相应增加；反之亦然。测量协矩可能提供投资组

合的更多分散化选项，以及带来更多的 Alpha 潜能，尤其是区别于常见二阶矩因

子（如波动率因子）的风险分散和 Alpha 潜能。 

协峰度的计算式为： 

𝐶𝑜𝐾𝑢𝑟𝑡(𝑥, 𝑦) = 𝔼[𝑥̅ ∗ 𝑦 ∗∗ 3] 

图表 2： 因子总库 

风格 / 大类 因子 因子定义 

贝塔 
历史 Beta 权益收益率对基准收益率时间序列回归的回归系  

非对称 Beta 上行 Beta 减去下行 Beta 

动量 
相对强度 权益的对 超额收益率  加权求和后的平滑值  

历史 Alpha 在计算贝塔的时间序列回归 ，截距项平滑值  

波动率 

历史残差波动率 在计算贝塔的时间序列回归 ，回归残差的波动率  

周收益率标准差 收益率的波动率 

累积收益率范围 累积对 收益率的最大值减去最小值  

分布特征 

偏度 收益率的偏度 

峰度 收益率的峰度 

协偏度 收益率三阶协矩的 望值  

协峰度* 收益率四阶协矩的 望值  

尾部风险 

在险价值 收益率的在险价值 

 望损失  收益率的 望损失  

上尾相关性 收益率与基准收益的上尾部相关性系  

下尾相关性 收益率与基准收益的下尾部相关性系  

动量加速度 
相对强度加速度 相对强度对时间的一阶导  

历史 Alpha 加速度 历史 Alpha 对时间的一阶导  

交易 / 情绪 
彩票需求 过去一个季度内所有交易月 的最高单月收益率  

预 收益代理  (pER) 回报率对标准化价格序列回归拟合度的逻辑变换 
 

资料来源：    研究所  
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即四阶协矩的 望值。  

所有因子将被同时用于单因子打分，多因子回归和 LTR 排序学习策略 ，最

终构建“三维一体”的多维行业配置方案。 

 

二、 基于单因子打分的轮动策略 

（一） 单因子打分方法 

单因子打分法是传统量化的经典方法之一。这种方式通过预先确定因子的

方向，按照经济学或金融学基本面逻辑，赋予不同的分 ，最后对分 进行等

权或加权求和，得到最后的评分，再选取分 靠前的行业建立组合 。本段 ，

单因子打分遵照以下步骤和细节来实现： 

 采用  一级行业  ，剔除综合、综合金融，共计 28 个行业； 

 根据因子方向，每一 使用单因子对 这些行业进行评分：按因子暴露将 28

个行业分为两组，因子方向提示有超额收益的一组打 2 分，另一组打 1 分；

对单个行业，求所有单因子打分的平均分； 

 每个截面上，选取排名靠前 20%的行业等权重配置，即每一 选择 5 个行

业构建最终的行业组合； 

 每周再平衡，策略每周调仓一次，持有到下一个交易周； 

 暂不考虑交易成本和交易费用； 

图表 3： 单因子打分方法全流程 

 

资料来源：    研究所  
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本段共选择了 19 个因子 的 7 个单因子进行打分，选择决定主要根据因子

多头绩效做出，即选出表现最好的因子进行组合打分。另外，一般意义上认为，

风格因子由于充分公开，已经被市场比较完全的定价，长 Alpha 能力比较弱。

所以，在绩效接近的情况下，本段会优先考虑使用自研特征因子。 

 

（二） 轮动策略：单因子打分 

从回测结果来看，单因子打分方法虽然是经典且简单的量化方法，但策略

的业绩表现并不逊色，2019  以来  化收益率达 23.5%，相对于 证 800 超额

约 18%左右。今 以来单因子打分策略更是取得了 15% 的绝对收益，大幅跑赢

同 业绩基准和行业等权组合。另外 值得注意的是，单因子框架下策略总是满

仓入场，这一点和 LTR 排序学习方法非常相似，策略高 息 比的特点也比较适合

有 增和相对收益 需求的管理人关注。 

图表 5： 基于单因子打分的轮动策略：回测净值曲线 

 

资料来源：同花顺     研究所  
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图表 4： 部分单因子绩效汇总 

因子 最优窗口 （周）  分 2 组多头 化收益率  分 2 组多头 化夏普比率  因子方向 

非对称 Beta 68 16.3% 0.65 ▼ 

预 收益代理  59 14.9% 0.54 ▲ 

协峰度 31 14.2% 0.55 ▼ 

协偏度 96 17.0% 0.63 ▼ 

峰度 28 16.0% 0.59 ▼ 

偏度 73 15.5% 0.60 ▼ 

累计收益范围 69 16.0% 0.56 ▲ 
 

资料来源：同花顺     研究所  
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图表 6： 基于单因子打分的轮动策略：业绩 标  

业绩 标  今 以来  2019  以来   证 800 (2019  以来 ) 

 化收益率  21.43% 23.48% 5.13% 

 化波动率  14.09% 19.85% 19.31% 

 化夏普比率  (Rf = 3%) 1.27 1.00 0.11 

最大回撤 6.74% 23.65% 33.96% 

卡玛比率 3.18 0.99 0.15 
 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 7： 基于单因子打分的轮动策略：分 收益率 

 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 8： 基于单因子打分的轮动策略：月度超额收益统计 

2019 1 2019 2 2019 3 2019 4 2019 5 2019 6 2019 7 2019 8 2019 9 2019 10 2019 11 2019 12 

0.1% 1.0% 0.9% 0.6% 1.0% -1.3% -0.1% 0.6% 0.7% -0.1% -1.5% 0.7% 

2020 1 2020 2 2020 3 2020 4 2020 5 2020 6 2020 7 2020 8 2020 9 2020 10 2020 11 2020 12 

0.5% 1.7% 4.0% -1.1% 4.1% -1.2% 4.7% 1.6% -2.5% 0.7% 2.7% -2.9% 

2021 1 2021 2 2021 3 2021 4 2021 5 2021 6 2021 7 2021 8 2021 9 2021 10 2021 11 2021 12 

0.4% 3.3% 1.8% 3.2% 0.9% 2.0% 4.0% 3.5% 1.2% 2.1% 4.1% 1.9% 

2022 1 2022 2 2022 3 2022 4 2022 5 2022 6 2022 7 2022 8 2022 9 2022 10 2022 11 2022 12 

0.1% 1.8% 3.1% -2.8% 5.2% 1.4% 1.4% 0.8% 0.6% 2.6% -0.8% -0.3% 

2023 1 2023 2 2023 3 2023 4 2023 5 2023 6 2023 7 2023 8 2023 9    

0.6% 4.9% 2.0% 1.6% 0.8% 2.3% 2.5% 1.4% 2.5%    
 

资料来源：同花顺     研究所  
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三、 基于多因子回归的轮动策略 

（一） 多因子回归方法 

多因子回归法是《行业轮动系列》 重点介绍的方案。多因子方法通过回

归模型，寻找当 收益率和上一 因子值之间的关系，然后再进行线性外推，

根据预测的收益率得到下一 截面配置的行业权重。在 《行业轮动专题系列 ：

月频视角下的行业轮动：疾取慢攻，各有其道》 ， 本系列讨论了“优化器+”

方法，通过一个凸优化函 另辟蹊径得到最终的权重 向量，可以一定程度上获

得更优的权重组合。在多因子测试 ，本段遵循以下逻辑：  

 采用  一级行业  ，剔除综合、综合金融，共计 28 个行业； 

 同时采用经典线性模型和引入优化器两种方式得到截面权重； 

 每周再平衡，策略每周调仓一次，持有到下一个交易周； 

 使用合成策略方案，按照 化收益率、 化夏普比率、 化卡玛比率分别

筛选其 收益回撤比相对较好的组合，每个业绩 标下分别纳入最优的组

合，进行等权合成； 

 暂不考虑交易成本和交易费用； 

 

图表 9： 多因子回归方法全流程 

 

资料来源：    研究所  
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（二） 轮动策略：多因子回归 

多因子方法下策略表现呈现出典型的线性模型特点：低波动、低回撤，收

益稳健，最大回撤仅 12.7%，处于本报告所有策略 的最好水准。今 以来，多

因子回归方法微幅回撤，整体来看依然优于基准  。值得关注的是，根据收

益率确定权重的多因子方法并非永远满仓入场，其自带的“被动择时”特质可

能是帮助其实现“低波动 + 稳健收益”目标的重要力量。 

 

图表 10： 基于多因子回归的轮动策略：回测净值曲线 

 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 11： 基于多因子回归的轮动策略：分 收益率 

 

资料来源：同花顺     研究所  
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图表 12： 基于多因子回归的轮动策略：业绩 标  

业绩 标  今 以来  2019  以来   证 800 (2019  以来 ) 

 化收益率  -0.15% 22.70% 5.13% 

 化波动率  7.92% 15.19% 19.31% 

 化夏普比率  (Rf = 3%) -0.39 1.26 0.11 

最大回撤 4.33% 14.63% 33.96% 

卡玛比率 -0.04 1.55 0.15 
 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 13： 基于多因子回归的轮动策略：月度超额收益统计 

2019 1 2019 2 2019 3 2019 4 2019 5 2019 6 2019 7 2019 8 2019 9 2019 10 2019 11 2019 12 

-3.0% 0.3% 1.9% 0.0% 7.8% -5.4% 3.2% 1.8% -0.1% 0.4% 0.3% 0.3% 

2020 1 2020 2 2020 3 2020 4 2020 5 2020 6 2020 7 2020 8 2020 9 2020 10 2020 11 2020 12 

0.5% 1.4% 0.5% -1.7% -0.1% -0.3% 2.1% -0.7% 5.4% -2.3% -0.9% -2.5% 

2021 1 2021 2 2021 3 2021 4 2021 5 2021 6 2021 7 2021 8 2021 9 2021 10 2021 11 2021 12 

-3.3% 3.6% 4.6% -2.0% -0.4% 2.1% 7.0% 6.7% 1.2% -2.4% 1.7% 0.2% 

2022 1 2022 2 2022 3 2022 4 2022 5 2022 6 2022 7 2022 8 2022 9 2022 10 2022 11 2022 12 

8.1% -1.3% 5.0% 4.1% 2.3% -2.1% 3.6% 1.6% 7.4% 4.5% 1.3% 2.7% 

2023 1 2023 2 2023 3 2023 4 2023 5 2023 6 2023 7 2023 8 2023 9    

-7.0% 2.2% -0.1% 1.2% 4.4% -1.0% -2.5% 5.3% 1.1%    
 

资料来源：同花顺     研究所  

 

四、 基于 LTR 排序学习的轮动策略 

（一） LTR 排序学习方法 

在《行业轮动专题系列 三： LTR + 行业轮动：得序即得道》 ，本系列引

入了机器学习 的排序学习方法 。排序学习方法使用树模型，对行业进行截面

排名预测，最后通过配置排名靠前的行业构建组合。对于 LTR 排序学习方法，本

章在测试 遵循以下逻辑： 

 采用  一级行业  ，剔除综合、综合金融，共计 28 个行业； 

 同时采用 Ranking 方法 的 LambdaRank 和 xe_ndcg 模型； 

 每周再平衡，策略每周调整一次持仓并持有到下一个交易周； 

 每 选择模型预测下一 排名前五 （前 20%）的行业进行等权配置； 

 将输入 据划分为训练集和验证集，考虑不同分组 量和不同验证集长度

今 以来绝对收益  

-0.11% 

最近三  息比率  

1.76 

月相对 / 绝对胜率 

63% / 63% 
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下的策略，最终仍采用合成策略方案； 

 暂不考虑交易成本和交易费用； 

图表 14： LTR 排序学习方法全流程 

 

资料来源：    研究所  

 

（二） 轮动策略：LTR 排序学习 

基于排序学习的方法是典型相对收益方案。和单因子打分类似，排序学习

策略具有较高的 息比率，最近三 达 2.35，同时 2019  以来整体的 化收益

要高于单因子。LTR 排序学习策略月相对胜率也达 74%左右。 

图表 15： 基于 LTR 排序学习的轮动策略：回测净值曲线 

 

资料来源：同花顺     研究所  
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图表 16： 基于 LTR 排序学习的轮动策略：业绩 标  

业绩 标  今 以来  2019  以来   证 800 (2019  以来 ) 

 化收益率  2.88% 25.58% 5.13% 

 化波动率  13.36% 20.51% 19.31% 

 化夏普比率  (Rf = 3%) -0.01 1.07 0.11 

最大回撤 9.50% 24.61% 33.96% 

卡玛比率 0.30 1.04 0.15 
 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 17： 基于 LTR 排序学习的轮动策略：分 收益率 

 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 18： 基于 LTR 排序学习的轮动策略：月度超额收益统计 

2019 1 2019 2 2019 3 2019 4 2019 5 2019 6 2019 7 2019 8 2019 9 2019 10 2019 11 2019 12 

-1.2% 3.9% 4.0% 0.8% 2.0% -0.1% 0.7% 0.5% 0.3% 0.9% -0.5% 0.8% 

2020 1 2020 2 2020 3 2020 4 2020 5 2020 6 2020 7 2020 8 2020 9 2020 10 2020 11 2020 12 

3.5% 5.7% 0.5% 1.0% 2.4% 3.1% 3.5% 0.5% -0.9% -1.1% -0.1% 0.3% 

2021 1 2021 2 2021 3 2021 4 2021 5 2021 6 2021 7 2021 8 2021 9 2021 10 2021 11 2021 12 

-0.3% 2.7% 2.6% 0.8% 1.4% 1.9% 8.0% 4.5% 2.0% -1.3% 2.9% -1.4% 

2022 1 2022 2 2022 3 2022 4 2022 5 2022 6 2022 7 2022 8 2022 9 2022 10 2022 11 2022 12 

-0.5% 5.4% 0.7% -0.3% 5.1% 1.7% 4.1% 2.4% 2.2% 1.4% 2.8% -1.8% 

2023 1 2023 2 2023 3 2023 4 2023 5 2023 6 2023 7 2023 8 2023 9    

0.9% 2.2% -2.0% -0.5% 1.1% 2.8% -0.5% 1.2% 1.2%    
 

资料来源：同花顺     研究所  
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值得注意的是，相比于多因子回归方法，排序算法的天然优点是策略和市

场相似程度较高，具备一定长 稳定获取超额收益的能力。但是，这样的方法

永远满仓入场，总是输出排名靠前的行业，策略很难避开极端行情，在市场大

回撤 即使通过一定程度的分散，净值回撤幅度也会比较大。  

从实证结果看，LTR 排序方法和其他机器学习模型比较适合行业高速轮动的

市场环境，其复杂的参 系统可以适应剧烈变化的行业 格局，策略本身换手率

也较高。当市场主线较为清晰、行业轮动过慢时，这样的策略反而带来大量交

易成本，以及对于短 行情的过度敏感导致错过 长 收益。因此，本文主张

将 LTR 排序学习方法和其他模型配合使用，而非作为一个单独的策略直接配置。 

 

五、 组合策略：立体行业配置解决方案 

正如前文所言，同时采用多种模型，有利于避免单一策略或参 阶段性失

效的风险，可能获得综合绩效更好的配置方案。本章将单因子打分、多因子回

归、LTR 排序学习三种方法结合起来，最终构建基于  一级行业  的 “三维

一体”行业轮动策略。组合轮动策略包括三个子策略，各占 1/3 权重： 

 单因子打分策略：7 个 alpha 因子； 

 多因子回归策略：经典方法 + 引入优化器； 

 LTR 排序学习策略：LambdaRank + xe_ndcg； 

 

图表 19： 组合轮动策略：回测净值曲线 

 

资料来源：同花顺     研究所  
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图表 20： 组合轮动策略：业绩 标  

业绩 标  今 以来  2019  以来   证 800 (2019  以来 ) 

 化收益率  7.80% 24.12% 5.13% 

 化波动率  11.00% 17.71% 19.31% 

 化夏普比率  (Rf = 3%) 0.42 1.16 0.11 

最大回撤 5.84% 19.58% 33.96% 

卡玛比率 1.34 1.23 0.15 
 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 21： 组合轮动策略：分 收益率 

 

资料来源：同花顺     研究所  

 

图表 22： 组合轮动策略：月度超额收益统计 

2019 1 2019 2 2019 3 2019 4 2019 5 2019 6 2019 7 2019 8 2019 9 2019 10 2019 11 2019 12 

-1.4% 1.7% 2.3% 0.5% 3.6% -2.3% 1.3% 1.0% 0.3% 0.4% -0.5% 0.6% 

2020 1 2020 2 2020 3 2020 4 2020 5 2020 6 2020 7 2020 8 2020 9 2020 10 2020 11 2020 12 

1.5% 2.9% 1.6% -0.6% 2.1% 0.5% 3.4% 0.5% 0.6% -0.9% 0.6% -1.7% 

2021 1 2021 2 2021 3 2021 4 2021 5 2021 6 2021 7 2021 8 2021 9 2021 10 2021 11 2021 12 

-1.1% 3.2% 3.0% 0.7% 0.6% 2.0% 6.3% 4.9% 1.5% -0.5% 2.9% 0.2% 

2022 1 2022 2 2022 3 2022 4 2022 5 2022 6 2022 7 2022 8 2022 9 2022 10 2022 11 2022 12 

2.5% 1.9% 2.9% 0.3% 4.2% 0.3% 3.0% 1.6% 3.4% 2.9% 1.1% 0.2% 

2023 1 2023 2 2023 3 2023 4 2023 5 2023 6 2023 7 2023 8 2023 9    

-1.9% 3.1% -0.1% 0.8% 2.1% 1.4% -0.2% 2.6% 1.6%    
 

资料来源：同花顺     研究所  
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从本章最终的结果来看，组合策略集合了各个子方法的优 ，收益来源最

为丰富，能够最大程度挖掘因子潜力，是快速变化下行业量化配置方案的多维

版本。2019  以来，组合策略 化收益达 24%，相对于 证 800 平均超额约

19%，大幅优于基准。最近三 ，策略 息比率 2.84，是优良的  增强或 性

策略方法。组合轮动策略平均双边周换手率在 35%左右，低于各个子策略换手

率的直接平均，进一步削弱了交易费用对最终实际落地后策略绩效的影响。 

 

六、 总结与风险提示 

（一） 策略回顾和风险提示 

本文在《行业轮动专题系列》的基础上，通过引入单因子打分、多因子回

归、LTR 排序学习三种方法，对基于  一级行业 的周度轮动策略进行了测试。

和本系列其他报告一样，本文 所有策略完全基于 行业  的量价 息，没有

进行行业内选 ，也 没有叠加基本面 息 。本文的结论提示，使用组合轮动方

法，可以结合各个子策略的优 ，获得超额稳健的轮动组合，策略兼具绝对收

益和相对收益，市场和环境适应能力也更强。 

与前序专题类似，本文 的策略亦面临一些潜在风险，需要特别注意：  

 聚合 据本身的风险： 本文使用了聚合周度 据进行测试，高频 据到聚

合低频 据的过程存在 息损失，使得因子估计值的准确度下降，同时无

法解决短 预测的问题，也 难以考虑周内效应； 

 截面 据点有限： 由于  一级行业   量有限，模型可能存在过拟合

现象，这会降低模型外推的能力，以及样本外获得预 收益率的可能 ； 

 排序方法无法替代择时：因为排序算法总是输出排名靠前的行业，理论上

总是 100%入场，这导致策略很难避开极端行情，在市场大回撤 即使通过

一定程度的分散，净值回撤幅度也会比较大； 

 每 所选行业 量的不确定性： 基于排序学习的行业排名偶尔会出现几个

行业并列的情况，这时这些行业如果有一个排在前五，所有这样的行业都

会被选入组合。另外，多因子策略选择的行业 量在时间序列上变化也比

较大； 

 被动择时导致策略不总是满仓入场：由于多因子策略可能存在的空仓情况，

组合轮动策略的总仓位将在 66%～100%之间波动； 

 



 

    金融工程专题报告                                  

 

请务必阅读正文之后的免责声明      17 / 18      

（二） 后续改进设计 

为解决上述问题，有以下方案可以作为后续改进的参考： 

 建立样本外策略追踪和评估体系：定 跟踪策略绩效，多维评价策略的表

现，总结和讨论策略短 波动的原因 ； 

 考虑对进行更多参 维度下的策略组合，包括同时使用聚合 据和高频 

据：寻求获取参  性， 以及同时保留聚合 据和高频 据的优点之可能。

通过对策略进行多参 组合，可以提高模型外推的能力， 提高夏普比率； 

 引入风险控制机制或择时方法，优化极端行情下策略的表现。 

 

附录：测算的  一级行业   

图表 23：   一级行业  

  代码  成分   行业分类   代码  成分   行业分类 

CI005001 47 石油石化 CI005016 75 家电 

CI005002 36 煤炭 CI005017 89 纺织服装 

CI005003 111 有色金属 CI005018 352 医药 

CI005004 170 电力及公用事业 CI005019 112 食 饮料  

CI005005 52 钢铁 CI005020 88 农林牧渔 

CI005006 360 基础化工 CI005021 37 银行 

CI005007 132 建筑 CI005022 69 非银行金融 

CI005008 81 建材 CI005023 127 房地产 

CI005009 128 轻工制造 CI005024 116 交通运输 

CI005010 405 机械 CI005025 287 电子 

CI005011 257 电力设备及新能源 CI005026 120 通  

CI005012 86  防军工  CI005027 261 计算机 

CI005013 172 汽车 CI005028 149 传媒 

CI005014 112  贸零售  CI005029 57 综合 

CI005015 50 消费者服务 CI005030 17 综合金融 
 

资料来源：同花顺     研究所  
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